
一 NLP 深度学习的过去 

 

很多被现在认为非常核心技术的想法在当时是不存在的，如

Seq2Seq、注意力机制、大规模问答系统/阅读理解数据集，甚至是

TonsorFlow 或 Pytorch 等框架。 

Seq2Seq 

seq2seq 是一个 Encoder–Decoder 结构的网络，它的输入是一个

序列，输出也是一个序列， Encoder 中将一个可变长度的信号序列变

为固定长度的向量表达，Decoder 将这个固定长度的向量变成可变长

度的目标的信号序列。 

Attention 

Attention 函数的本质可以被描述为一个查询（query）到一系列

（键 key-值 value）对的映射。 



二 NLP 深度学习的未来 

 

1、本课程的关键思想：在训练 NLP 系统时利用未标记的例子。 

2、扩大规模的深度学习模型 OpenAl 和 GPT-2 

3、NLP 的社会影响 

4、NLP 在未来的研究领域发挥的重要作用 

三 深度学习的发展 

 

近年来，深度学习发展迅速关键在于其扩展能力的提高，增加模

型的大小和相关数据集，其准确性得到极大的提升。在 80 年代和 90



年代，就有很多关于神经网络的研究。 

 

 

深度学习在图像识别、机器翻译以及游戏。因此，对于 ImageNet，

对于图像识别，ImageNet 数据集有 1400 万个图像，机器翻译数据集

通常有数百万个例子。对于游戏，实际上可以生成尽可能多的训练数

据，只需在游戏中一遍又一遍地运行代理即可。 



四 NLP 数据集 

 

NLP 数据存在的原因只适用于英语。 

绝大多数数据是英语，实际上不到世界人口的 10％，说英语是他

们的第一语言。因此，如果您查看存在的全部语言，那么小数据集的

这些问题才会复杂化。 

因此，当受到这些数据的限制时，希望利用深度学习规模并训练

最大的模型。最近成功的流行解决方案是使用未标记的数据。因为与

标记数据不同，语言非常容易获取。在某些情况下，甚至可以要求像

语言学这样的专家来注释该数据。 

五 使用未标记的数据进行翻译 

应用利用未标记数据的想法，将 NLP 模型改进为机器翻译任务。 



 

机器翻译确实需要相当大的数据集。而这些数据集是 NLP 研究

人员为了训练其模型而注释了文本，训练模型受到标记数据的限制，

但我们可以很容易找到未标记的数据，准确地查看一些文本并决定它

所使用的语言并训练分类器来做到这一点。 

 



 

预训练 

预训练——通过语言建模来预训练。 

将从一种语言翻译为另一种语言，需要为这两种语言收集大型数

据集，然后训练两种语言模型，每种语言模型一次，最后使用那些预

先训练的语言模型作为机器翻译系统的初始化。 

编码器对输入语言进行检测，同时对其语言模型的权重进行初始

化，而解码器对目标语言模型的权重进行初始化，这将提高模型的性

能。 

 



 

预训练的问题——预训练中，两个独立的语言模型在未标记的语

料库上运行时，两者之间从未真正进行任何交互。 

自我训练 

将原始的单语句和机器提供的翻译视为人为提供的翻译，并在此

示例中正常训练机器学习模型。 

反向翻译 

 

翻译系统从源语言到目标语言，还将训练从目标语言到源语言的

模型。 



 

这是来自 Facebook 的英语到德语的翻译，他们使用了 500 万个

带标签的句子对，也使用了 230 个没有翻译的单语句子。你可以看到，

与以前的技术水平相比，如果你将它与之前的研究和机器转机翻译进

行比较，它们可以获得 6 个 BLEU 点改进。 


